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RESUMO

Nos ultimos anos, o setor politico brasileiro sofreu grandes
mudangas, movimentando bastante o Congresso Nacional. Sendo
assim, devido ao volume de informagdo gerado, ¢ dificil para
populacdo acompanhar as discussdes realizadas em sessdes
politicas e, consequentemente, observar o posicionamento dos
parlamentares nelas. Nessa perspectiva, utilizando dados publicos
e com o auxilio de técnicas de processamento textual ¢ possivel
detectar o posicionamento de cada parlamentar a partir das suas
falas com a utilizagdo de algoritmos que calcula a distancia
semantica entre palavras. Dessa forma, com a automatizagdo do
processo de verificagdo de posicionamento permitird a populagéo
visualizar o alinhamento e a contradicdo de opinides de
parlamentares e de partidos sobre a Reforma da previdéncia.

Palavras-chave:

Processamento de linguagem natural. Discursos. Parlamentares.
Posicionamento politico.

1. INTRODUCAO
Um grande desafio para se obter uma sociedade politicamente
participativa é o acesso a informagdo. Atualmente, o Congresso
Nacional possui ferramentas que possibilitam a transparéncia de
dados sobre parlamentares, partidos, proposi¢des, discursos, entre
outros. No entanto, recolher tais informag¢des ndo é uma tarefa
facil para quem nio tem conhecimento técnico, o que constroi
uma barreira para a exploracdo desse dado pela populacio,
sobretudo, no que estd sendo discutido em sessdes parlamentares.
Diante disso, a maioria das informagdes sobre assuntos
politicos sdo expostas em jornais, revistas e, principalmente, nos
ultimos anos, em redes sociais, o que torna mais rapida a
compreensdo, mas, por outro lado, hda uma grande chance de
enviesar o leitor sobre determinado assunto ou até mesmo,
disseminar informagao falsa, mais conhecidas como fake news.

Leandro Balby Marinho
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Sendo assim, essa divulgacdo de informagdes opinativas
pode ser encontrada no ambiente digital que, segundo Turchi '
(2009), ¢ no espago democratico da internet que existe a
possibilidade de cada ser humano publicar e disseminar
conteudos, através de postagens em redes sociais, aplicativos e
revistas on-line. Com isso, ¢ valido ressaltar que “a web trouxe
um poder as maos dos consumidores nunca antes visto, dada a
possibilidade de influenciar outras pessoas” a consumirem e
opinarem sobre aquilo que veem (TURCHI, 2009, p. 1).

Diante disso, segundo Rosa (2015), a disseminacdo de
contetido € intensa nas redes sociais e os textos podem refletir
discursos alinhados ou divergentes, seja expressando opinides
favoraveis, desfavoraveis ou neutros, isto ¢é, “comentarios
positivos refletem a aceitagdo e a aprovagdo sobre um tema em
discussdo e os comentarios negativos a reprovacdo ou a
desconformidade com o tema” (ROSA, 2015, p. 1.)

Nesse contexto, podemos dizer que o campo de
Processamento de Linguagem Natural (PLN) tem se tornado uma
area de grande relevancia tanto em aspectos tedricos quanto
praticos. Isso pode ser comprovado “em artigos académicos
apresentados em conferéncias académicas que tinham como foco,
mais precisamente, computacdo e linguistica, em centros de
estudos associados ao processamento da linguagem natural”
(SILVA et al., 2017, p. 1). Essa necessidade de estudo ocorre em
virtude da automatizacdo de procedimentos de analise de textos
que ¢ um grande desafio e tem um grande valor técnico. Essa
repercussao pode ser exemplificada no contexto politico, que € o
ponto de partida dessa investigagdo, pois ¢ a partir dessa técnica
que serd detectado automaticamente o posicionamento de
parlamentares e de partidos. Tal agdo acontecera através das falas

' Os autores retém os direitos, ao abrigo de uma licenga Creative
Commons Atribuigdo CC BY, sobre todo o conteudo deste artigo
(incluindo todos os elementos que possam conter, tais como
figuras, desenhos, tabelas), bem como sobre todos os materiais
produzidos pelos autores que estejam relacionados ao trabalho
relatado e que estejam referenciados no artigo (tais como cédigos
fonte e bases de dados). Essa licenga permite que outros
distribuam, adaptem e evoluam seu trabalho, mesmo
comercialmente, desde que os autores sejam creditados pela
criagdo original.



coletadas da PEC 06/2019, mais conhecida como Reforma da
previdéncia, auxiliando, assim, cientistas politicos e a sociedade
civil na investigagdo e no acompanhamento do que ¢ discutido no
Congresso Nacional.

Diante disso, a interagdo entre homem e maquina tem se
tornado cada vez mais necessaria e mais sofisticada. Segundo
Rodrigues (2017, p.1):

com o passar dos anos, houve muitas
pesquisas e desenvolvimentos nos mais
diversos ramos de PLN, destacando-se a
tradug@o automatica, considerada pela maioria
como o marco inicial na utilizagdo dos
computadores para o estudo das linguas
naturais.

Essa técnica tem facilitado as solugdes computacionais
para tais problemas envolvidos nessa tematica.

Dessa forma, pode-se afirmar que mediante a
ambiguidade inerente a linguagem natural humana e, tomando
como objeto de estudo o contexto politico brasileiro, através das
discussdes realizadas no Congresso Nacional, a detec¢do de
posicionamentos de discursos dos parlamentares ¢ subjetiva, o que
se faz necessaria a objetivacdo destas informagdes para maior
clareza na sua divulgagdo. Essa problematica norteou-se por meio
da seguinte problematiza¢ao: Que posicionamento politico, diante
de um projeto de lei, pode-se observar nos discursos de
parlamentares e de partidos politicos a partir do processamento
textual? Para responder a esse questionamento, ¢ desejavel
recorrer a uma solu¢do automatizada, mediante a obtengdo do
corpus, que como caso de estudo da pesquisa,, sera utilizada as
discussdes referentes a PEC 06/2019 - Reforma da previdéncia.
Apods esse processo, ocorreram a sistematizacdo dos dados, a
identificacdo e a analise dos resultados obtidos de falas, tendo
como base modelos de aprendizagem para reconhecer
posicionamentos diante dos discursos de deputados sobre a PEC
06/2019. Essa pesquisa cumpre uma fungdo social, pois tem a
finalidade de tornar a informacdo viadvel e precisa para a
sociedade, a partir da disponibilizagdo dos resultados e sua
possivel aplicagdo em plataformas de monitoramento politico,

como a vertente dos sites: Parlametria, Voz Ativa e Leggo.

2. FUNDAMENTACAO TEORICA
2.1 Funcionamento das discussdes em

sessoes politicas brasileiras

No Brasil, as sessdes politicas sdo realizadas no Congresso
Nacional, mais especificamente na Camara de deputados e no
Senado Federal, com o objetivo de promover discussdes sobre
pautas para a elaborag@o e modificacdes da legislatura do pais.

O ambiente de discussdes ¢ conduzido pelos
parlamentares eleitos, embasados na apresentagdo de documentos,
por exemplo, emendas, requerimentos, apresentacdo de parecer,
entre outros, ¢ no estudo de sua viabilidade. Sendo assim,
permite-se o compartilhamento de opinides sobre determinada
pauta, a fim de elaborar mudangas que abrangem aspectos
econdmicos, sociais e de infraestrutura no Brasil.

Diante disso, com base nas ideologias partidarias, os
deputados e senadores tomam decisdes sobre votagdes e projetos
de leis em reunides do tipo comissdes e do tipo plenario.

2.1.1 Discursos em sessées politicas

Os parlamentares elaboram em conjunto projetos de leis no

Congresso Nacional, mas para que esses projetos facam parte da

legislagdo brasileira, o processo inicial ¢ dispor de um ambiente

de discussdes para estudar a viabilidade da proposta e de

exposicdo do pensamento. Sendo assim, segundo Ribeiro e

Mendes (2019),
discursos sdo uma valiosa fonte para a
estimagdo do posicionamento ideoldgico dos
partidos por expressarem o conteido
substantivo do conflito politico. Além disso,
as pessoas tendem a se relacionar com aqueles
que compartilham as mesmas ideias e
opinides.

Por isso, cada parlamentar escolhe a que partido fazer
parte, seguindo as ideologias partidarias que sera explicado
melhor no préximo topico.

2.1.2 Ideologias partidarias
O partido politico ¢ formado por parlamentares cujos
posicionamentos s3o ancorados em uma ideologia politica, que
ora ¢ de direita, ora ¢ esquerda, ora ¢ centro.

Segundo Couto (2018), no contexto brasileiro, partidos
com ideologia de direita possuem ideais liberais ou neoliberais e
tem como principais abordagens a discussdo sobre aspectos
econdmicos, a exemplo do Partido Social Liberal (PSL). Ja os
partidos de esquerda, geralmente, discutem aspectos
politicos-sociais, com o objetivo de promover a maior igualdade
social, como por exemplo, o Partido Socialismo e Liberdade
(PSOL). Por fim, os partidos de centro oscilam em discutir
aspectos econdmicos liberais e sociais, como o Movimento
Democratico Brasileiro (MDB). A figura, a seguir, demonstra um

panorama das ideologias partidaria no Brasil.
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Figura 1: Espectro de ideologia partidaria entre partidos
brasileiros. Fonte: Direita ou esquerda? Andlise de votacdes
indi icio d idos brasilei ideolési



2.2 Processamento de linguagem natural
Diante da quantidade de dados dos discursos politicos, podemos
dizer que reconhecer padrdes em meio a tanta informacao ¢ tarefa
inviavel para o ser humano desenvolver um estudo cientifico e
“mergulhar” nos textos de maneira exploratéria sem utilizar
nenhuma ferramenta para auxilio de tal atividade. Segundo
Andrade (2017, p.1):
processamento de linguagem natural (PNL) ¢
uma area de conhecimento e de pesquisa que
facilita essa interagdo, consiste em uma
subarea da inteligéncia artificial, que
desenvolve melhor a forma de interpretacdo
da linguagem humana em diferentes
dispositivos.
Dessa forma, a utilizagdo do poder computacional através de PLN
torna o processo mais pratico e automatico para identificar os
discursos entre parlamentares que ora sdo alinhados a ideologia
partidaria, ora sdo contraditorios, apresentados nas sessdes
politicas.

2.3  Word Embbeddings

A técnica de word embbeddings é capaz de aprender o contexto
semantico e sintatico de um texto, sendo que a ideia é transformar
cada palavra, ou foken, do nosso conjunto de frases, denominado
de corpus, em um vetor numérico que a representa
semanticamente. Dessa maneira, segundo Carvalho (2018, p. 9),
pode-se dizer que sdo métodos que fornecem boas representagdes
vetoriais continuas de baixa dimensdo para conjunto de textos ndo
estruturados. Esses vetores sdo distribuidos, densos, continuos,
contém tamanho fixo e representam uma palavra, por isso, sdo
muito Uteis, pois possuem um forte poder de generalizagdo. Sob
essa perspectiva, essas representacdes contribuem para melhorar o
desempenho em diversos métodos e tarefas de PLN. A seguir

pode-se observar a construgao das word embbedings.
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Figura 2: Construcio de word embbedings. Fonte: A simple
Word2vec tutorial.

Para a figura acima, ha a exemplificacdo de como ¢ a
arquitetura da rede neural do modelo word2vec, justificado por
Ali (2019), que o aprendizado é produzido com vetores de

palavras com o valor de 300 features e uma matriz de peso com
10.000 linhas. Para facilitar o entendimento, pode-se pensar da
seguinte maneira e, tomando como base da Figura 2. Uma palavra
¢ passada para uma rede neural com uma camada escondida por
meio de one-hot encoding (técnica que transforma categorias de
um dataframe em colunas com valores 0 para valores negativos,
ou 1 para valores afirmativos). A saida sdo as proximas palavras
que podem aparecer depois da palavra de entrada. A camada
intermedidria nesse caso seria o word embedding da palavra de
entrada, que nesse caso, captura o contexto dessa palavra em
relagdo as outras do vocabulario.

Esse procedimento ¢ organizado, a partir de um modelo
de aprendizagem, o que torna possivel, diante de um contexto
comunicativo, reconhecer palavras ou tokens que,
semanticamente, sdo semelhantes. Essa técnica é viavel, nesta
pesquisa, por meio da utilizagdo de Word2vec, cujo
funcionamento sera detalhado, no préoximo topico.

2.3.1 Word2Vec

O word2vec é uma das técnicas para o aprendizado de word
embbedings, que tem por natureza agrupar os vetores de palavras
semelhantes no espago de vetores formados pelo algoritmo e, com
isso, detectar semelhangas matematicas entre eles.

Como exemplo classico, podemos identificar que a
operagdo a seguir entre os vetores resultantes dos seguintes
tokens, “rei”, “homem”, “mulher” resultam em “rainha”, ou seja, é
capaz de capturar relagdes entre as palavras como: “homem” esta
para “mulher” assim como “rei” estd para “rainha”. A seguir, a
figura demonstra o espago vetorial, representado na equagdo
somatoria entre word embbedings dos tokens.

;(”rei”) —;("homem”) + 7(”mulher") = ;(”rainha")

Equacio 1: somatorio entre vetores de tokens.

Homem Mulher

(@)

Rainha

Rei
o) -@

Figura 3: Representa¢io bidimensional simplificada para

exemplificar a relaciio capturada entre palavras. Fonte:

Segundo Contrastes (2018), existem dois algoritmos
para realizar o treinamento dos dados, sendo elas: CBOW, que
prevé qual a palavra que estamos buscando, a partir de um
determinado contexto, bem como o Skip-gram que tem como
ponto de partida uma determinada palavra, para apontar o

contexto que o vocabulo pertence, cujo objetivo é prever o



contexto pelo qual esta palavra veio. Na Figura 4, é possivel
observar como ¢ o comportamento de cada algoritmo.

Input Projection Output Input Projection Output
W(t-2) W(t-2)
W(t-1) Sum w(t-1)
(o [
W(t+1) W(t+1)
a CBOW (b) Skip-Gram
W(t+2) W(t+2)

Figura 4: Representac¢io dos algoritmos CBOW e Skip-Gram
de treinamento dos dados. Fonte: Similaridade entre titulos de
produtos com word2vec.

Apds esses procedimentos, ¢ necessario fazer a
comparagdo entre os tokens e, para isso, utilizamos a similaridade
dos cossenos. Sabendo que o cosseno de um angulo a pode variar
entre -1 e 1, quando o angulo formado entre os vetores se
aproxima de 0°, o cosseno se aproxima de 1. J& quando sdo
ortogonais, ou seja, angulo de 90°, o cosseno ¢ igual a 0. Por fim,
quando sdo opostos, o cosseno se aproxima de -1, isto €, quanto
mais proximo o cosseno for de 1, mais semelhante, caso contrario,
quanto mais proximo de -1, mais oposto. Tal abordagem
matematica estd exemplificada, na figura, a seguir:

<a,b>

cos(a,b) = S

Equacio 2: cosseno do dngulo entre os vetores a e b.

Opposite Vectors

Similar Vectors
Cas . oo
120 cogrce

Orthogonal Vectors

Figura 5: Representacdo da similaridade entre cossenos.

Fonte:

A aplicagdo do word2vec resultara em um modelo
composto por diversos  vetores, normalmente centenas de
dimensdes, no entanto, para o campo de visdo humana, é dificil
detectar algum padrdo em objetos multidimensionais e, por isso,
existe dificuldade para visualiza-los.

Nesse contexto, utilizamos o algoritmo T-SNE,
introduzido por Laurens van der Maaten e Geoffrey Hinton em
2008, que através da reducdo de dimensionalidade, a partir de um
conjunto de pontos em um espago multidimensional, encontra
uma representacdo fiel desses pontos em um espacgo de dimensdo
menor de forma ndo-linear e se adaptando aos dados, realizando
diferentes transformagdes em diversas regides desse espago.
Diante disso, o algoritmo ¢ capaz de capturar em grande parte a
estrutura local do espago multidimensional, mas também de
revelar a estrutura global do banco de dados como a presenca de

clusters, ou seja, agrupar os dados que possuem padrdes
semelhantes.

Em conjunto com o algoritmo anterior, ¢ aplicada a
técnica de Analise de Componentes Principais (ACP), a qual
extrai features lineares e realiza, assim, um mapeamento linear
dos dados para um espago de menor dimensdo, de maneira que a
variagdo dos dados na representacdo de baixa dimensdo seja
maximizada, a partir do célculo dos vetores proprios da matriz de
covaridancia. Outro algoritmo que utiliza esse modelo para
verificar a distancia e proximidade semantica dos discursos ¢
Word Mover’s Distance que sera apresentado detalhadamente, no
proximo topico.

2.4  Word Mover’s Distance
Diante da utilizagdo da técnica word2vec que incorpora o
relacionamento semantico entre palavras através da criacdo de
vetores, aplicando o algoritmo word mover’s distance (wmd) para
detectar os discursos similares. Segundo Kusner et al. (2015, p. 1),
para medir a semelhanca semantica e sintatica entre esses
documentos, tem-se como base o célculo da distancia euclidiana
entre dois pontos de vetores. Sendo assim, tal técnica auxilia no
entendimento de proximidade entre textos, a partir dos resultados
que o algoritmo traz.

As figuras, a seguir, exemplificam o funcionamento da

técnica.
D1: (0] PSOL é contra a ’ Reforma da previdéncia.
D2: A ‘ deputada ‘ ‘ Samia ’ discutiu sobre a | PEC 6/19.

Figura 6: Distincia de palavras presentes nos discurso 1 e

discurso 2.
PSOL
(O PEC6/19
g) Reforma da
previdéncia

@)

deputada Samia

word embbeding

Figura 7: Representa¢do de proximidade entre palavras do
discurso 1 e discurso 2 representados na Figura 6.

A Figura 6 demonstra o funcionamento do wmd a partir
dos discursos 1 e 2, sendo eles exemplificados como D1 e D2,
respectivamente. Diante deles, foram observados as distancias
entre as palavras 0,3 e 0,4, por exemplo, a palavra PSOL, Samia e
deputada estdo mais proximos devido ao contexto de partido a
qual estdo inseridos, pois Sdmia ¢ uma deputada do partido PSOL.
Ja para as palavras PEC 6/19 e Reforma da previdéncia, a



distancia € menor, pelo fato de se tratarem do mesmo “sujeito”, ja
que se trata de nome formal e de apelido do projeto de lei.

Como continuagdo da Figura 6, a Figura 7 traz a
representagdo grafica das distancias entre as palavras abordadas
nos discursos 1 e 2 e as ligagdes entre suas respectivas abordagens
de contexto na qual estdo inseridas.

3. METODOLOGIA

3.1  Natureza e analise exploratoria

A natureza da pesquisa é qualiquantitativa, uma vez que ocorre
dois movimentos tanto de quantificar os discursos quanto de
interpreta-los. Essa acdo ocorre a partir da coleta de dados de
discursos referente a PEC 06/2019 - Reforma da previdéncia e
partir deles, em que foi desenvolvida a identificagdo de
posicionamento dos parlamentares, através dos parametros de
alinhamento e contradi¢do partidaria.

A partir do corpus coletado, foi realizada a exploragao
dos dados com o objetivo de visualizar o comportamento e ter
uma visdo geral dos discursos. Para isso, teve-se como
embasamento a seguinte questdo: que partidos foram mais ou
menos recorrentes nas sessdes? Vale ressaltar que sera utilizada a
linguagem R e a biblioteca ggplot para gerar as visualizagdes para
esses questionamentos.

Além disso, observou-se que palavras sdo mais citadas
em cada comissdo ¢ no plendrio ¢ se eclas sdo relevantes
posteriormente para o modelo. Dessa maneira, utilizamos a
linguagem Python3.7 para gerar a nuvem de palavras dessas
reunides, a partir da retirada das stopwords (palavras que se
repetem muito no vocabuldrio € que ndo atribuem valor ao
contexto, por exemplo, preposigdes e artigos) e do algoritmo de
word cloud que, por sua vez, gera uma visualizacdo com as
palavras mais utilizadas na base de dados, os discursos da
previdéncia. Essa visualizagdo demonstra que o tamanho da
palavra é proporcional a quantidade de vezes que ela aparece, ou
seja, quanto mais a palavra estd presente nos discursos, maior ela
fica na visualizagdo.

3.2 Contexto de geracao de dados
Atualmente, a Camara de deputados disponibiliza na AP/ dos
dados abertos informagdes sobre projetos de leis, parlamentares,
partidos, votagdes, discussdes e etc. com o objetivo de expor para
populagdo os acontecimentos no Congresso Nacional de forma
transparente. No entanto, foi percebido que o dado de discursos de
deputados em sessdes politicas ndo ¢ atualizado com frequéncia e
as notas taquigraficas disponibilizadas por sessdo ndo ¢ exposta de
forma clara. Portanto, é necessario ter o conhecimento da
plataforma para encontra-las, dificultando, assim, a recuperagéo e
utilizagdo dessas informagdes para analise e explorag@o do dado.
Diante dessas necessidades, foi desenvolvido um
raspador de discursos, uma ferramenta que extrai textos de pdfs,
com o intuito de facilitar a obtenc@o das falas dos parlamentares,
motivado, principalmente, pelo estudo de algoritmos que detectam
de forma automatica o alinhamento e contradigdo partidaria nos

discursos coletados pela ferramenta utilizando técnicas de coleta
de dados que sera mencionado na proéxima segao.

3.3  Instrumentos de coleta de dados

Para detectar posicionamento dos parlamentares em discursos,
antes de tudo, foi realizado a busca por pdfs com os didlogos no
site dos dados abertos da Camara de deputados correspondente a
proposi¢do, que teve como escolha para objeto de estudo a PEC
06/2019.

O motivo de ter escolhido a PEC 06/2019, como caso de
estudo, foi a repercussdo mididtica gerada, o envolvimento dos
parlamentares na apresentacdo de documentos e no grande volume
de eventos realizados no Congresso causados desde o inicio de
2019. Tais métricas, foram observadas na plataforma digital
Leggo, que por sua vez, permite o acompanhamento de progresso
e dos eventos relacionados a um projeto de lei em discussio.
Pensando nisso, utilizar os discursos desse projeto de lei, permite
observar o comportamento dos parlamentares, através de seus
discursos e visualizar o posicionamento de cada um.

De posse dos documentos, o primeiro passo para deixar
o dado no formato de tabelas para analises foi extrair os textos dos
pdfs e padroniza-los de arquivo de texto para tabelas, a partir de
scripts na linguagem de programacdo Python 3.7. Ao final deste
processo, o arquivo contém informagdes de nome, de partido, de
unidade federativa ¢ de texto do discurso do deputado. Essa
organizagao sera exemplificada na Tabela 1, a seguir:

Tabela 1: Descri¢cdo do dado de discursos da PEC 06/2019

Coluna da base de dados Descri¢ao da coluna

data Data que o discurso foi falado
autor Nome do parlamentar

partido Partido do parlamentar

uf Estado do parlamentar
discurso Discurso taquigrafado do

parlamentar na sess@o politica

Além  dessas variaveis, foram utilizadas as
recomendagdes de Sales, Balby e Veloso (2019) para treinar o
modelo com base de noticias, e para coletar tais dados, foi
utilizado um crawler dados referentes a politica em jornais
on-line, como Folha e Estaddo do ano de 2014 até 2018, com
objetivo de criar uma base de dados de grande volume em seu
vocabuldrio para treinar o modelo word2vec descrito no topico

3.4.



Tabela 2: Descri¢cdo dos dados de noticias das plataformas

Tabela 3: Descri¢do dos parametros resultantes do algoritmo

Folha e Estadio most similar da biblioteca Gensim
Coluna da base de dados Descricdo da coluna Coluna resultantes Descricao das colunas
Subfonte Nome da plataforma de Palavra Palavra similar a passada
noticias como parametro
Titulo Titulo da noticia Proximidade com o parimetro | indice de similaridade entre a
palavra resultado e o
Contetdo Texto da noticia parametro pesquisado.
URL Link para noticia . . N
3.4.2 Sistematizacdo dos dados
id_noticia Identificador da noticia Diante da corretude do modelo, foram selecionados discursos
o favordveis e contrarios a pauta da Reforma da previdéncia. Para
Caderno Coluna que a noticia foi . S i
retirada esse procedimento, foi utilizado também o bom senso humano
para detectar se a fala era a favor ou contra, selecionando-as do
Ano Ano de publicagio da noticia arquivo gerado pelo raspador de discursos. Sendo assim, os

34 Treinamento

Para a aplicagdo do wmd, foi realizado o processo de treinamento
do modelo de aprendizagem de maquina com os dados de noticias
das plataformas Folha e Estaddo referentes aos anos 2014 e 2018
da coluna de politica, no formato disposto na Tabela 2. Essa
sistematiza¢do ocorreu com o intuito de que o modelo aprenda,
com um grande volume de dados, a se comportar de maneira
eficiente e descobrir o posicionamento de deputados
posteriormente. No proximo topico, discussdes sobre os
mecanismos utilizados serfo postos em cena.

3.4.1 Word2Vec, ACP e T-SNE

Com o intuito de criar o modelo de aprendizagem, foram
utilizadas técnicas de processamento de linguagem natural,
através da biblioteca Gensim da linguagem Python versdo 3.7 que
utilizou o algoritmo word2vec ¢ como entrada, a base de dados
das plataformas on-line de noticias descrita na Tabela 2. Como
resultado, teremos um modelo formado por vetores de 300
dimensdes e para visualizar os resultados ¢ utilizado algoritmos de
agrupamento e redugdo de dimensionalidade como ACP e T-SNE.

A partir dos resultados gerados pelo ACP e T-SNE, foi
realizado o processo de validagdo do modelo. Esta etapa foi
envolvido o bom senso humano e conhecimento de causa politica
brasileira. Tal processo esta ligado a observagdo das palavras
geradas como resultado dos algoritmos na visualizagdo e, a
verificagdo do sentido empregado ao contexto, como saber
comportamentos de partidos e parlamentares, e constatar que a
base de dados de noticias foi suficiente para gerar vetores que
fazem sentido no contexto politico explorado. Pode-se contar com
o auxilio do algoritmo de similaridade de palavras, o most similar
da biblioteca Gensim que ira retornar as palavras mais proximas a
que foi utilizada na pesquisa.

discursos escolhidos se encontram no seguinte formato:

Tabela 4: Descri¢do dos dados utilizados para analise de
posicionamento politico

Coluna da base de dados Descrigao da coluna

id_discurso Identificador do discurso na

base de dados
autor Nome do parlamentar
partido Partido do parlamentar
uf Estado do parlamentar
discurso Discurso taquigrafado do

parlamentar na sessdo politica

Diante das informagdes da Tabela 4, foram escolhidos
os seguintes parlamentares e seus respectivos discursos:

1. Erika Kokay (PT - DF): “Sr. Presidente, o PT quer
demonstrar alinhamento & proposta apresentada. Nos
estamos lidando com um tema que vai mexer com um
numero por volta de 100 milhdes de brasileiros e
brasileiras, inclusive com a populagdo de baixa renda,
que pode ndo ter mais o direito a aposentadoria.”

2. Joice Hasselmann (PSL - SP): “Presidente, boa tarde
ao senhor; boa tarde a todos. Ndo vou usar os 10
minutos, ndo, Presidente, vou usar apenas 1 minuto,
para ser muito breve e para acelerarmos esta discussao.
E de suma importincia que ns possamos entender, para
que possamos passar a informagdo verdadeira as
pessoas que estdo nos acompanhando, de uma maneira
muito simples: se a nova Previdéncia ndo for aprovada,
o Brasil quebra. Essa Reunido de: 16/04/2019 ¢ a
argumentagdo basica, ndo precisa de mais nada. So esta
estd boa: se ndo aprovarmos a nova Previdéncia, o



Brasil quebra, para, e acabou, ndo ha mais o que fazer!
Para se ter uma ideia, o PIB deste ano ficara abaixo de
1% se nds ndo tivermos a aprovagdo desse texto, e o
desemprego chegard a 15% em 2023 S isso seria
catastrofico, a maior taxa da historia! Os Estados estdo
quebrados e, sem a Nova Previdéncia, ndo terdo nem
como pagar os salarios dos servidores. E simples assim!
A quebradeira sera geral, a comegar por aqueles que ja
estdo com a corda no pescogo, como Rio de Janeiro, Rio
Grande do Norte, Rio Grande do Sul e Minas Gerais. E
uma questdo de responsabilidade, Sr. Presidente. Quem
de fato quer resolver as questdes do nosso Pais, quem de
fato quer cuidar dos mais pobres, quem de fato quer
gerar emprego ¢ renda e colocar investimentos neste
Pais vota pela Nova Previdéncia. Muito obrigada.
Vamos em frente!”

O critério de escolha dos discursos acima foi a partir do
envolvimento dos partidos nas sessdes e no o conteudo ideologico
manifestado linguisticamente, pois a selecdo vocabular mostra
opinides do parlamentar ou partido, se o discurso ¢ a favor ou
contra ao projeto de lei da Reforma da Previdéncia.

Portanto, com as falas selecionadas, a detec¢do de
alinhamento e contradicdo partidaria foi realizada através do
algoritmo word mover’s distance discutido melhor na proxima
secao.

3.4.3 Categorias de andlise: alinhamento e
contradi¢do partidaria

Como caso de estudo, foram utilizadas as discussdes sobre a
Reforma da previdéncia e explicando um pouco mais sobre a
pauta, pode-se dizer que essa proposta tem como maior impacto o
setor econdmico, logo partidos de direita apoiam a reforma e,
como consequéncia, também ha o impacto negativo para aspectos
sociais, partidos de esquerda votaram contra a reforma. Dessa
maneira, para a pesquisa, parlamentares que falam contrario o
que o partido prega ¢ um caso de contradigdo partidaria e, o
alinhamento ¢ dado de forma analoga, o parlamentar fala de forma
similar a ideologia do partido. Por exemplo, parlamentares de
partidos de esquerda, que falam em seus discursos que s@o a favor
da reforma, estdo em contradi¢do partidaria ja para o alinhamento,
seria se um parlamentar de um partido de esquerda fosse contra a
reforma.

Diante disso e a partir dos resultados do algoritmo wmd,
foram observados os trés discursos mais similares. No caso do
discurso a favor da reforma passado como pardmetro, terd como
resultado trés discursos similares a ele e indicando o mesmo
posicionamento, assim como o caso contrdrio, para discursos
contra a reforma, terd mesmo comportamento s6 que de forma
analoga.

Discurso de
Erika Kokay

algoritmo que calcula a
distancia entre os
discursos

ordenag&o crescente de acordo
com as disténcias entre os

0 discursos

d2 d4 dn
leci seleciona os 3 discursos
selecionar mais similares ao de Erika
Kokay
sendo que:
° Z<r<x

Figura 8: Funcionamento do calculo de distincia entre
discursos.

Portanto, a partir dos resultados apresentados pelo
procedimento acima, foi analisado o conteudo dos discursos, o
nome e o partido do parlamentar, a fim de observar o alinhamento
ou contradi¢do partidaria de acordo com os conhecimentos de
ideologia entre partidos.

4. RESULTADOS

Antes de gerar os resultados do modelo e aplicar o algoritmo de
wmd, foi necessario conhecer os dados dos discursos da reforma
da previdéncia, dessa forma foi gerado em visualizagdes por meio
de word cloud e como resultado sdo as figuras, a seguir:

francischini psl

sripresidente
direito E>§r§511 _tod,Q___

gFoverno

entdo i

jal

felipe francischini

Figura 9: Palavras mais citadas nos discursos da reunido da
Comissao de Constituicao e Justica e de Cidadania.
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Figura 10: Palavras mais citadas nos discursos da reunido da
Comissao Especial.
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Figura 11: Palavras mais citadas nos discursos da reuniio do
Plenario.

Mediante os resultados obtidos com o word cloud,
percebem-se caracteristicas em comum entre cada sessdo como a
repeticdo das seguintes palavras: presidente, reforma, previdéncia,
pais, nomes de lideres das comissdes como Marcelo Ramos e
Felipe Francischini.

Outra analise realizada foi o quio os partidos se
expressaram durante as sessoes, vista nas Figuras 12 e 13. Pode-se
constatar que o PT e o PSB foram os partidos que mais falaram. J&
por outro lado, o Bloco/PTB e o Bloco/PP foram os que menos

falaram durante as discussdes.

Ranking de panido que mais falaram nas sessdes
PEC 06/2019 - Reforma da previdéncia

PT *
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Figura 12: Partidos que mais falaram nas sessdes da Reforma
da previdéncia.

Ranking de panido que menaos falaram nas sessdes
PEC 06/2019 - Reforma da previdéncia
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Figura 13: Partidos que menos falaram nas sessées da
Reforma da previdéncia.

Apbs o processo de exploracdo e conhecimento do dado
de discursos da PEC, pode-se partir para a etapa de geragdo do
modelo de aprendizagem com word2vec com os dados de noticias.

Sendo que, como resultado, o modelo possui
dimensionalidade que o campo de visdo humana ¢ incapaz de
enxergar padrdo, logo foi aplicada a técnica de redugdo de
dimensionalidade e a visualizagdo com os algoritmos de ACP ¢

T-SNE e os resultados sdo ilustrados nas seguintes figuras:

t-SNE visualization for Pt
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Figura 14: Aplicacao dos algoritmos T-SNE e ACP para a
palavra PT no contexto de elei¢ao.



t-SNE visualization for Psl
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Figura 15: Aplicacio dos algoritmos T-SNE e ACP para a
palavra PSL no contexto de elei¢io.

Nas Figuras 14 e 15, mostram as palavras mais
parecidas com os pardmetros pesquisados, em vermelho, sendo
elas PT e PSL. Como resultados mais similares a elas se mostram
na cor azul e, para o contexto de eleigdo, ¢ sinalizado pelas
palavras em verde.

Outra forma de validar o modelo foi utilizando o
método most similar, para calcular as palavras mais similares aos
parametros pesquisados, PT e PSL combinadas com eleicdo,
expostas nas tabelas seguir. Utilizando mais uma vez
conhecimento politico, pode-se observar que os vetores
pesquisados na fun¢do retorna palavras que estdo realmente
associadas umas com as outras.

Tabela 5: Resultados de palavras mais similares a PT e eleicio

Palavra Proximidade com o parimetro
psdb 0,7169
partido 0,7119
pmdb 0,6996
dilma 0,6925
psb 0,6883

Tabela 6: Resultados de palavras mais similares a PSL e

eleicio
Palavra Proximidade com o parimetro
psdb 0,5883
psb 0,5873
primeiro_turno 0,5846
pt 0,5844
eleicdo_presidencial 0,57119

Vale ressaltar que foi pesquisado pela palavra PT e PSL
no contexto de elei¢des. Para a Figura 14, temos que o partido PT
tem como palavras mais proximas partido, sigla, petista ¢ no
contexto de eleicdo parece as palavras campanha, politica,
disputa. Ja para o partido PSL, temos que as palavras mais
proximas ¢ Jair Bolsonaro, Bolsonaro PSL e no contexto de
eleicdo assim como o PT, campanha, politica, disputa. Tomando
como base o conhecimento politico, pode-se perceber que o
modelo criado estd fazendo sentido pelo fato de estar ligado as
palavras citadas acima.

Apds os processos de validagdo do modelo, foi aplicado
o wmd na base de dados dos discursos da reforma da previdéncia,
utilizando o modelo word2vec criado, com o objetivo de detectar
as falas mais similares e, como pardmetro, foram utilizadas os
discursos selecionados no topico 3.4.2 e, como resultado, detectar
o alinhamento e contradigdo partidaria diante dos discursos dos
parlamentares. Os resultados para esse procedimento estdo
evidenciados, a seguir:

Para o primeiro discurso selecionado, temos a deputada
Erika Kokay (PT - DF), demonstrando uma postura favoravel a
proposta em discuss@o. Para esse discurso, temos os seguintes
resultados:

1. Gilson Marques (NOVO - SC): “Presidente, 56% do
Orgamento do Brasil vai para o pagamento da
previdéncia, sendo que s6 20% da populagdo recebe
esse beneficio, ou 40 milhdes de pessoas do total de 207
milhdes. Existe uma elite que recebe 10% de tudo o que
Brasil arrecada. E ai as pessoas dizem: Quem vai pagar
o déficit? Esse déficit € historico. O PT esteve 18 anos
no governo e nao fez nada para corrigir isso. O déficit
ndo vem de agora. J4 atrasamos muito essa discussdo e
precisamos ter coragem de enfrenta-la. Por que ndo
hoje? Na semana passada, quando esperavamos aqui o
Ministro Guedes, e ele ndo veio, disseram que ele nao
tinha coragem, que estavamos retardando o processo.
Nos ndo queremos retardar isso. Vamos, sim, discutir a
Previdéncia agora! Em média, 30 milhdes de pessoas
recebem 1.450 reais. Essa Previdéncia ¢ a solidariedade
do prejuizo. Precisamos enfrentar esse tema. O Partido
Novo vota sim.”

2. Luizido Goulart (PRB - PR): “O PRB, Sr. Presidente,
tem se aprofundado no tema da Previdéncia e reconhece
que, mais cedo ou mais tarde, teremos que enfrentar o
debate, discutir aprofundadamente o tema. Temos
divergéncias em diversos pontos da proposta inicial,
mas consideramos que a discussdo tem que ser
enfrentada. Nos votamos sim.”

3. Maria do Roséario (PT - RS): “Sr. Presidente, eu queria
registrar para a sociedade que estd nos acompanhando
que nds votamos pela obstrugdo, que é, na verdade, uma
obstrugdo politica. Ela representa uma contraposi¢do
ativa ao projeto. O sentido dessa obstrugdo ¢ tentar que



ndo haja votagdo. Se V.Exa. mesmo puder explicar...
Nao, pode deixar que eu explico.”

Como resultado para as distancias temos na Figura 16:

Ranking dos discursos mais proximos
Erika Kokay (PT - DF)

Goulart (PRB - PR)

ideologia

Disténcia entre o discurso

Figura 16: Ranking dos discursos mais préximos ao de Erika

Kokay selecionado no topico 3.4.2.

Para o segundo discurso selecionado, temos a deputada

Joice Hasselmann (PSL - SP), que apresenta uma postura

favoravel a Reforma, argumentando que sem a aprovacdo do

projeto de lei haverd déficit na economia brasileira. Dessa forma,

para esse discurso temos os seguintes resultados:

1.

Zé Neto (PT - BA): “Sr. Presidente, em verdade, nos ja
sabemos o resultado do que esta acontecendo aqui. Vai
haver um embate que ndo vai se dar no plano juridico.
Ha diversas inconstitucionalidades, e nds sabemos que
essa disputa vai se dar muito mais no plano politico. E o
Supremo Tribunal Federal vai ficar ai para fazer o papel
dele no que for possivel. Ninguém disse que nds da
Oposicao, principalmente do PT, ndo fizemos reforma,
ndo fizemos mudanga na Previdéncia. Fizemos, ¢ o
proprio Lula reconhece que ¢ necessario, de vez em
quando, ajustar as contas da Previdéncia, porque ¢ uma
situagdo sempre dindmica. Reconhecemos que os
Estados brasileiros passam por momentos dificilimos.
Estdo ai os casos do Rio de Janeiro, do Rio Grande do
Sul, de Minas Gerais. La na Bahia, temos um déficit na
Previdéncia: uma receita geral de 45 bilhdes de reais e
um déficit que, neste ano, vai chegar a 4,8 bilhdes de
reais, mais de 10% do valor de todo o Orgamento.
Sabemos disso tudo, mas, em nenhum momento, nos
atingimos principalmente o regime geral e os mais
pobres deste Pais. O que vocés querem ¢ mais Brasilia.
O que vocés querem ¢ tirar o foco da Previdéncia,
colocé-la como uma reforma fiscal. Vamos até mudar
um pouco o que esta ai. Se queriamos falar de
Previdéncia, com um processo politico e econdmico tao
dificil, deviamos ter atacado a questo tributaria e a Lei
Kandir; deviamos ter atacado de uma forma em que

direita

esquerda

pudéssemos ter mais velocidade, mais execugdo e mais
especialidade executiva na cobranga de débitos da
previdéncia privada. Deveriamos aqui discutir marcos
regulatorios do petrdleo. Mas esses que querem mais
Brasilia e menos Brasil pensam que politica ¢ feita com
computador. O que eu estou vendo aqui ¢ um bocado de
robozinhos que viraram gente que vieram para ca falar
com celular na mdo, com cartdozinho anotado com
quatro, cinco frases, e que ndo completam nem o tempo
que tém, porque ndo t€m o que falar. Parece repetitivo,
porque um fala, o outro fala a mesma coisa, ¢ 14 vai.
Vocés ndo conhecem o Brasil! Vocés ndo conhecem o
povo brasileiro! Vocés ndo estdo levando em conta os 7
milhdes de miserdveis, que voltaram a ser miseraveis
em fungdo do golpe que foi dado na Dilma, em fungdo
do desastre que aconteceu desde o Aécio, do mesmo
timinho. Ficam fantasiando que ¢ isso ou que ¢ aquilo,
mas é o mesmo timinho que esta 14 na cupula, tentando
agora dizer que Nao! Nos somos o novo! Novo de
qué? O novo propde que Brasil? A cada dez Municipios
brasileiros S a cada dez Municipios brasileiros! S, sete
tém receita de Previdéncia maior do que as receitas do
Fundo de Participagio dos Municipios S FPM. No meu
Estado, a Bahia,
acontecendo: nés temos uma populagdo de 14,8 milhdes

estd muito claro o que esta

de habitantes, com uma populagdo urbana de 10,7
milhdes e uma populagdo rural de 4 milhdes e pouco
habitantes; os beneficios da previdéncia rural sdo de
1,188 milhdes de reais S os beneficios da previdéncia
rural! S, os beneficios da previdéncia urbana sio de 859
milhdes de reais. Sabe quanto chega para um Estado que
tem uma receita de 45 bilhdes de reais? Chegam 28,5
bilhdes de reais. Quase 30 bilhdes de reais chegam para
o Estado pela Previdéncia. E preciso esclarecer a todos
S a todos! S, ao Brasil, aos empresarios, que, quando
esse dinheiro sai de 14 de baixo, de quem ganha menos,
da professora, do rural, que ndo vai mais se aposentar,
com as regras que estdo ai, todos vao perder: o comércio
vai perder, a industria vai perder, os servi¢os vao perder.
E vao tirar 1 trilhdo de reais dos mais pobres, ou 170
bilhdes de reais mais ou menos, para botar na mao de
quem? De Brasilia. Mais Brasilia novamente. Esse
dinheiro vai voltar para o social? Tenham certeza de que
ndo vai. Estamos aqui dizendo ndo para essa reforma.
Querem debater o Brasil, saiam da Internet, botem o pé
no terreiro ¢ vamos conhecer as realidades e as agruras
do povo brasileiro.”

Rubens Bueno (Cidadania - PR): “Sr. Presidente,
desde

Previdéncia, ndo ¢ de agora, ndo ¢ do mandato passado,

sempre, ndés defendemos a reforma da
ja vem de tempo, por uma simples razdo: precisamos
garantir a sustentabilidade do sistema. Essa ¢ a razdo. Se
nao garantirmos a sustentabilidade do sistema, daqui a

pouco, ndo vamos ter dinheiro para pagar aposentados e



pensionistas. Quem vai pagar, quem vai arcar com as
consequéncias? Exatamente aqueles que mais precisam,
porque ndo ha de onde se tirar. Sempre, se nds nao
fizermos, vai beneficiar aqueles grandes privilegiados
que o Brasil tem. O que nds estamos discutindo aqui
nesta Comissdo ¢ saber se ela é constitucional, se ela
pode prosseguir numa Comissdo Especial, sabendo que
essa ¢ a decisdo da Comissdo de Constituicdo e Justica e
de Cidadania. O mérito do projeto S e é valido também
que se discuta aqui, nada a opor... Mas ¢ valido também
que se discuta la na Comissdo Especial quais as
mudancas que se pretendem para a reforma da
Previdéncia, que precisa ser feita. Com o que nds nao
podemos concordar ¢ que essa reforma venha a atingir
0s mais pobres. Se estamos tratando do BPC $
Beneficio de Prestagdo Continuada, para aqueles que
precisam, que tém menos de um quarto de um salario
minimo de renda, nesses ndo se pode mexer. Mexer ai €
atingir aqueles que precisam de protecdo social, e a
previdéncia publica também ¢ para isso. Nao podemos
imaginar que o trabalhador rural venha a sofrer qualquer
tipo de agdo resultante dessa reforma e que venha a
atingir aquele que no campo trabalha de sol a sol. A sua
aposentadoria nada mais ¢ do que a contribuigdo aquele
que dedicou a sua vida para o Pais. Entao, ndo podemos
concordar com isso. Quando se trata da capitalizagdo,
nods precisamos conhecer melhor o que é. Isso ndo esta
claro. A clareza da capitalizagdo ¢ saber até onde isso
vai e saber quem vai colocar primeiro o dinheiro S
recurso S, que ndo é pouco, para depois sustentar a
capitalizacdo daqueles que vao entrar para o sistema. Sr.
Presidente, desde sempre nds defendemos a reforma,
mas ndo uma reforma que va atingir aqueles que
ganham menos. Milhdes de brasileiros serdo atingidos
se isso for aprovado. A reforma da Previdéncia ¢ para
quem ganha muito e se aposenta cedo. Sempre foi a
nossa luta estabelecer o teto do INSS para todos. Para
quem quer que seja S Deputado, Senador, Ministro,
trabalhador S, o teto da Previdéncia publica seria o
mesmo. Previdéncia publica ¢ para quem ganha menos,
ndo ¢ para quem ganha mais. Os fundos de pensao, seja
o FUNPRESP, para o servidor publico, seja um fundo
de pensdo para outro setor da atividade laboral, devem
ser feitos de forma que também reinvistam na
economia, para que essa dindmica seja permanente, para
que a economia possa funcionar dentro de um circulo
virtuoso da economia nacional. Podem saber que nds
ndo vamos de forma alguma deixar aqui a nossa
presenca. Falo em nome da bancada do Cidadania, em
nome do partido Cidadania, quando digo que noés
queremos a reforma da Previdéncia. Sempre a
defendemos em todos os documentos do partido, porque
sabemos que depende deste Parlamento fazer uma acéo
corretiva, para que dai possamos ter a tranquilidade

necessaria de dizer que ha equilibrio fiscal. Havendo
equilibrio fiscal, teremos condi¢des de investimento na
infraestrutura, em saude, em educagdo, em seguranga
publica, que é o dever do Estado para com a sociedade.
Nos temos que tratar a questdo da reforma da
Previdéncia dentre aqueles que vao ter ndo s6 condigdes
de investir. Ai teremos as condigdes ideais para o Brasil
voltar a crescer, se desenvolver. Gerando economia,
gerando emprego e renda, poderemos ter até condigdes
melhores para o Governo arrecadar mais. Essa dindmica
¢ fundamental. Ndo podemos aqui fechar os olhos para
o déficit da Previdéncia. Se nods juntassemos o dinheiro
de 1 ano ou de menos de 2 anos do déficit da
Previdéncia, ndés poderiamos ter o saneamento basico
zerado no Pais. Sabemos que iriamos economizar, a
cada real investido em saneamento basico, 4 reais em
satide publica. Isso é qualidade de vida, ¢ saber que a
partir dai nos teremos as condi¢des ideais para um pais
muito melhor. Por isso, nés queremos dizer, Sr.
Presidente, que vamos votar a favor da reforma da
Previdéncia, com essas colocagdes que acabei de fazer,
até porque ja me pronunciei no plendrio desta Casa
falando sobre isso, na certeza de que estamos Reunido
de: 16/04/2019 dando a nossa contribuigio para que esta
Comissdo cumpra o seu papel de admitir esse pedido da
reforma da Previdéncia para a criacdo da Comissdo
Especial.”

Samuel Moreira (PSDB - SP): “Sr. Presidente, Srs.
Deputados, quem ndo conhece alguém com 40 ou 45
anos que ja se aposentou aqui no Brasil? Quantas
pessoas com 45 ou 50 anos ja estdo aposentadas aqui no
Brasil? Quantas? Tudo isso acontece dentro da lei,
rigorosamente dentro da lei. Alids, como o Deputado
que me antecedeu ja disse, 65% dos aposentados
ganham um salario minimo, mas quem ndo conhece
aposentados que ganham 30 mil reais por més? Quantos
ganham aposentadoria de 30 mil reais por més, mas tém
emprego, continuam trabalhando e ganhando mais 25
mil reais por més, enquanto a grande maioria da
populacdo estd no INSS ganhando um salario minimo?
E nés vamos continuar com essas distor¢des, achando
que ndo ha necessidade de mexer e fazer alteragdes no
nosso sistema de Previdéncia? Nao h4 unanimidade em
torno do mérito da proposta do Governo, mas esse
mérito vai ser discutido numa Comisséo Especial, a que
todos nés vamos levar as nossas divergéncias. O PSDB
fara isso, porque o PSDB esta estudando rigorosamente
o Beneficio de Prestagdo Continuada. Nos nao
aceitamos que se retirem direitos e valores daquele que
mais precisa. Nos vamos debater a aposentadoria por
invalidez e as regras das aposentadorias dos
trabalhadores rurais. Nos estamos atentos a essas
questdes sociais, sobretudo as questdes relacionadas a
transigdo e a desconstitucionalidade. Nos vamos debater



isso na Comissdo Especial. Agora, ndo somos daqueles
que acham que um projeto de reforma tem que ser
enterrado e que tudo deve continuar como estd. E
inadmissivel que se continue tudo como esta! Alids, nds
estamos aqui debatendo um projeto de reforma nao por
grande competéncia, astucia ou inteligéncia, mas porque
esse assunto ndo sai da pauta do Brasil, que vai ter um
grave problema fiscal se ndo debaté-lo com
profundidade. O Brasil tem problema fiscal, e a
Previdéncia permite que pessoas mais novas retirem do
idoso, permite que cada vez entre mais gente no
sistema. Percebe-se nitidamente que nds estamos
vivendo mais. Sabe-se que o nosso sistema ¢ deficitario.
Entdo, vamos tirar, mais uma vez e cada vez mais, dos
impostos que o cidaddo paga, da saude, da educagdo,
para cobrir o nosso sistema de Previdéncia. Nos
precisamos fazer justica e ter responsabilidade fiscal
com o nosso sistema de Previdéncia. Nos queremos
debater isso na Comissdo Especial, item por item, valor
por valor, porque nés temos muita responsabilidade para
com o sistema fiscal, que ¢ o que estd sendo colocado
para todos nds debatermos. Ninguém esta aqui a toa;
nds estamos aqui porque ha um problema fiscal. Talvez,
se o Brasil estivesse cheio de dinheiro, ndés nio
estariamos aqui discutindo; ou talvez, se no Brasil
houvesse equilibrio fiscal, nos estariamos com um
sistema deficitario e injusto de Previdéncia ainda. Nos
s6 estamos colocando o dedo nessa ferida porque ha um
problema fiscal no Brasil. E o Brasil pode quebrar muito
em breve. Portanto, nds vamos debater o mérito. O
PSDB debatera o mérito sempre com duas premissas:
justica social e responsabilidade fiscal sobre o nosso
sistema de Previdéncia. Reunido de: 16/04/2019
Presidente, nds entendemos que ha constitucionalidade
nesse projeto. Nos vamos apoiar a admissibilidade dele.
O capitulo Dos Direitos Sociais da nossa Constitui¢do
estabelece a previdéncia como um direito do cidaddo.
Noés ndo podemos assistir a nossa Previdéncia quebrar,
como aconteceu em outros paises. E precisamos
aproveitar para olhar para aquele que mais precisa,
interrompendo essas injustigas, que sdo tantas! Ha
pessoas se aposentando mais novas, tudo dentro da lei;
ha pessoas ganhando 30 mil reais, 35 mil reais por més,
enquanto 65% dos trabalhadores... Alias, a média do
valor recebido por todos que estdo no INSS ¢ 1.290
reais, enquanto a média em alguns lugares chega a 24
mil reais, como € o caso desta Casa. Entre funcionarios
e Deputados, a média do que recebe um aposentado aqui
¢ 24 mil reais, enquanto no INSS ¢ 1.291 reais. E nds
vamos continuar sem mexer na nossa Previdéncia,
enterrando esse projeto. Portanto, Presidente, essa ¢ a
posicdo do PSDB. O PSDB continuara firme nesse
processo, disposto realmente a mexer no nosso sistema
de Previdéncia. Muito obrigado.”

Como resultados para o calculo de distancia do discurso
de Joice Hasselmann, temos na Figura 17:

Ranking dos discursos mais proximos
Joice Hasselmann (PSL - SP)

Zé Neto (PT - BA)

ideologia

centro

Rubens Buena (
& direita
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Samuel Moreira (PSDB - SP)

.00 0.25

Distancia entre

o discurso

Figura 17: Ranking dos discursos mais proximos ao de Joice
Hasselmann selecionado no tépico 3.4.2.

5. CONCLUSAO

A partir dos resultados obtidos pela pesquisa, podemos observar
que o método de calcular distancia entre discursos foi eficiente
para detectar alinhamento ¢ contradi¢do partidaria, ja que ao
observar os discursos de parlamentares, foi possivel identificar
falas similares ao discurso escolhido para o estudo e junto com o
dado de partido do deputado, possibilitou observar se o deputado
estava de acordo com a ideologia do partido.

Diante disso, podemos ver que, para o primeiro
experimento, o discurso de Erika Kokay, ¢ de contradigdo
partidaria, ja que grande parte do PT foi contra a reforma e o
conteudo da fala da deputada mostra adesdo a uma das propostas
apresentadas em reunido. Ja para seus resultados, temos que
Gilson Marques do Novo e Luizdo Goulart do PRB, mostraram
alinhamento partidario, ja que esses partidos possuem ideologias
neoliberais ¢ de direita e sdo a favor da Reforma, uma vez que
para a fala de Maria do Rosario do PT, assim como Erika, mostra
um caso de contradigdo partidaria, visto que o PT possui praticas
de esquerda.

Ja para andlise do contetdo dos discursos, temos que
assunto abordado ¢ o alinhamento com a proposta apresentada,
sob a justificativa de ndo ter o direito de aposentadoria,
principalmente pessoas de baixa renda. Dessa forma, os resultados
mostram-se  proximos pelo fato de abordarem assuntos
semelhantes, como o alinhamento com a proposta e o déficit na
economia e as dificuldades que causara para a populagéo.

Para o segundo caso de estudo, foi selecionado o
discurso de Joice Halssemann do PSL, mostrando que a fala é de
alinhamento partidario, pois demonstra adesdo a proposta e
pertence um partido de direita. Diante disso, os resultados de
discursos similares, tem-se o discurso do deputado Z¢é Neto do PT
que se mostra contra a reforma, sendo um caso de alinhamento
partidario, ja que pertence a um partido de esquerda. Para Rubens
Bueno do Cidadania, foi a favor da reforma, mas mostra-se como



um caso particular, ja que pertence um partido de centro. E, por
fim, Samuel Moreira do PSDB, que também foi a favor da
reforma, mas se encaixa em um posicionamento de alinhamento
partidario, ja que pertence a um partido de direita.

E, para a analise do conteudo do discurso de Joice,
temos que o assunto abordado ¢ o alinhamento com a proposta
apresentada, tendo como justificativa, a demonstragdo de do
déficit que seria causado se a proposta de lei ndo fosse
implantada. Diante disso, os resultados mais similares abordam
também como tema o déficit causado na economia relacionando
com o projeto de lei.

Ainda sobre a analise do contetido das falas, pode-se
observar casos particulares, como os discursos de Z¢ Neto do PT,
sendo o mais préoximo ao de Joice, sendo que, sdo parlamentares
de ideologias contrarias e, abordando postura antagdnica nos
discursos apresentados ao projeto em discussdo. Tal afirmagdo ¢é
justificada pelo fato da abordagem do mesmo contetido, o déficit
econdmico, Joice falando que a economia ira ficar defasada se ndo
houver reforma e, por outro lado, Z¢é Neto falando que a
economia serd afetada se houver reforma da previdéncia.

6. TRABALHOS FUTUROS

Como sugestdo para proximos passos ¢ valido considerar a
automatizagdo do processo de captura de pdfs do site da Camara
para um projeto de lei no raspador de discursos, com o objetivo de
tornar o processo de aquisi¢do dos dados de discursos mais
rapido. Ainda como trabalho futuro para a ferramenta de captura
de discursos, outro ponto relevante é expandir a captura de pdfs
para o Senado Federal para reconhecer também o alinhamento e
contradi¢@o partidaria entre os senadores brasileiros.

Ja para as andlises, seria interessante expandir o
conhecimento para detectar alinhamento e contradi¢do
intrapartidaria, ou seja, saber o qudo os discursos dos partidos
estdo proximos ou distantes de um discurso selecionado do
mesmo partido e, junto com o experimento da pesquisa, observar
se um parlamentar de outro partido estd alinhado com a média de
distdncia um partido selecionado.
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